
机器学习里有哪些分类模型 

机器学习任务可以大体上分为两大类：一类是预测型的，基于观察数据对类别或其它变量进

行预测，主要包括分类任务和回归任务；另一类是描述型的，通过估计数据的概率分布来描

述数据的自有特性，主要包括聚类任务和流形学习任务。 

 

在这些任务中，分类具有重要地位，我们日常生活中遇到的问题大部分是分类问题，如识别

车牌号、识别人脸、发布极端天气预警等。 

 

分类模型有很多，总结起来可以分为两种，一种是生成式分类模型，一种是区分性分类模型。 

 

如图 1（a）所示，生成式分类模型的基本思路是对每一类数据建立一个生成模型，用以描

述该类数据的分布特性；对新来的测试样本（图中红色三角），哪一类数据对应的模型生成 

该测试样本的概率最大，说明该样本和这一类数据更相似，因此应该被分到这一类中。常见

的生成式分类模型包括高斯模型和高斯混合模型等。 

 

 

图 1：生成式分类模型和区分性分类模型 

 

区分性分类模型如图 1（b）的所示。和生成式模型不同，区分性模型不对每一类数据建模，

而是关注分类面，把分类面确定下来（如图中黑色曲线所示），所有数据所属的类别也就确

定下来了。常见的区分性分类模型包括支持向量机（SVM）和人工神经网络（ANN）。 

 

总体来说，生成式分类模型具有较强的数据分布假设，当该假设与数据实际分布一致时，可

取得很好的性能，同时，模型训练所需数据较少，相应的缺点是学习能力较弱，处理复杂数

据能力有限；反之，区分性模型对数据分布假设少，学习能力强，但需要大量训练数据。当

训练数据量足够多时，灵活的区分性模型可取得非常好的效果，这也是深度神经网络近年来

取得长足进步的原因之一。 
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